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ّرزّا تر هیساى دقت تطخیع ٍبهٌطأ ٍیژگیتأثیر  ارزیاتی  

تٌذیّای طثقِتَسط الگَریتن   
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 چكیذُ

اًذ. آًْا ٍب هَرد تَجِ قرار گرفتِ یایهَتَرّای جستجَ تِ ػٌَاى یك اتسار ترای ٍرٍد تِ دً  اهرٍزُ تا تَجِ تِ رضذ اطلاػات در ٍب،

اى تٌْا ًتایج غفحِ ًخست ٍ از آى هیاى دٌّذ. از آًجا كِ اكثر كارترفْرستی از ًتایج هرتثط تا پرسص كارتر را در اختیار اٍ قرار هی

 یجستجَ تِ هؼٌا یهَتَرّا یتالا جیغفحِ در ًتا كیدٌّذ، حضَر یازدیذ قرار هت اٍلیِ را هَرد پیًَذا پٌج ی سِفقط رٍی 

ِ غفحات رتث صیتِ هٌظَر افسا یراخلاقیٍ غ یرقاًًَیرٍش غ كی ّرزٍب  اىیه يیاست. در ا طتریٍ ًیس درآهذ ت طتریت ذكٌٌذُیتازد

دارد،  یاریتس تیجستجَ اّو یهَتَرّا یترا جیًتا تیفیتاضذ. از آًجا كِ ك یجستجَ ه یرّاهَتَ یّاتنیالگَر ةیتَسط فر یٌترًتیا

 . است ضذُ ارائِ ّرزغفحات ٍب  عیتطخ یترا یهختلف یّارٍش

گَریتن ّای طثقِ تٌدذی جذیدذ ٍ   غَرت گرفتِ ٍ ال UK-WEBSPAM-2007تاكٌَى تررسی ّای فراٍاًی تر رٍی هجوَػِ دادُ 

تركیثی تِ ًتایج خَتی رسیذُ اًذ اها ّذف ها تررسی ػولكرد الگَریتن ّای كلاسیك تر رٍی ایي هجوَػِ دادُ است ٍ ایٌكدِ ًطداى   

ری تَاى تِ غَرت خام ترای تطخیع ٍب ّرز استفادُ كرد ٍ رٍضْای تركیثی جذیذ گسیٌِ هٌاسة تدّین از ایٌگًَِ الگَریتن ّا ًوی

غفحات تا در ًظر گرفتي  يیا عیتطخ ساىیرا تر ه یتٌذهٌتخة طثقِ یّارٍش ریتاث نیهقالِ قػذ دار يای دردر ایي خػَظ است. 

رٍش هختلد   23اسدتفادُ كدردُ ٍ    UK-WEBSPAM-2007هٌظَر از هجوَػِ دادُ  يی. تذنییًوا یتررس ،ّایژگیاًتخاب ٍ یچگًَگ

ِ یًت يی. تْترنیاػوال كرد یژگیحالات هختل  اًتخاب ٍ یغفحات تر رٍ گریاز د ّرز غفحات ٍب عیتطخ یرا ترا یتٌذطثقِ از  جد

  تذست آهذ. ًَذیتر پ یهثتٌ یّایژگیٍ ٍ حتَاتر ه یهثتٌ یّایژگیٍ ةیتر ترك یتٌذطثقِ یّاتنیاػوال الگَر

 كلوات كلیذی

 افتِی لیتثذ ًَذیتر پ یهثتٌ یّایژگی، ٍ ًَذیپ تر یهثتٌ یّایژگیتر هحتَا، ٍ یهثتٌ یّایژگیٍ ،یتٌذ، طثقِّرزٍب 
 

 

 

www.sid.ir


www.SID.ir

Arc
hive

 of
 S

ID

 

 هقذهِ -2
هَتَسّای خستدَ تِ ػٌَاى یك اتضاس   اهشٍصُ تا تَخِ تِ سضذ اعلاػات دس ٍب،
اًذ. آًْا فْشستتی اص ًتتایح هتشتثظ تتا     تشای ٍسٍد تِ ٍب هَسد تَخِ قشاس گشفتِ
افتضایص ستثتِ   دٌّذ. سٍش قتاًًَی تتشای   پشسص کاستش سا دس اختیاس اٍ قشاس هی

ّا ّا دس فْشست ًتایح هَتَسّای خستدَ افضایص کیفیت غفحات سایتسایت
ّای است، اها ایي سٍش صهاى تش ٍ پشّضیٌِ است. سٍش دیگش استفادُ اص سٍش
 غیشقاًًَی ٍ غیشاخلاقی تشای افضایص ستثِ دس هَتَسّای خستدَ است.

دّتذ کتِ   غتَست گشفتت ًطتاى هتی     [2] ٍ  [1] تحقیقاتی کِ دس هشخغ 
تٌْا ًتایح غفحِ ًخست سا هَسد تاصدیذ قتشاس دادُ ٍ اص آى   کاستشاى% 85تقشیثا 

 كیت  حضتَس کٌٌذ. دس ًتیدتِ  هیاى فقظ سٍی سِ یا پٌح پیًَذ اٍلیِ کلیك هی
 ًیض  ٍ طتشیت ذکٌٌذُیتاصدی هؼٌا تِ خستدَی هَتَسّا یتالا حیًتا دس غفحِ

 

 حیًتتا  يیتْتش آًکِی تشا خستدَی هَتَسّا لیدل يی. تِ ّواست طتشیت دسآهذ
 استفادُی اذُیچیپ اسیتسی ّاتنیالگَس اص دٌّذ قشاس کاستشاى اسیاخت دس سا هوکٌِ
 . کٌٌذیه

ًَ یسٍش غ كیت  ّتشص ٍب  اىیه يیدس ا ِ  یشاخلاقت یٍ غ یشقتاً هٌظتَس   تت
خستتدَ   یهَتَسّتا  یّاتنیالگَس ةیتَسظ فش یٌتشًتیستثِ غفحات ا صیافضا
تغییش ستثِ غفحات ٍب دس ًتایح خستدَ استت. تتِ    ّشصّاّذف ٍب . تاضذیه

ایي غَست کِ ستثِ غفحات سا تیص اص آًچِ کِ تایذ ًطاى دّذ تا تشخیحتا  دس  
یت ًتایح خستدَ تاػث کاّص کیف ّشصّاًتیدِ اٍل ظاّش ضَد. ٍب  10هیاى 

ضًَذ. افضایص تؼذاد ایتي غتفحات، افتضایص    ٍ دس ًتیدِ اتلاف ٍقت کاستش هی
-ٍ هشتة ضتذُ تَستظ اًتذی     1تؼذاد غفحات خستدَ ضذُ تَسظ خضضگشّا

سا دس پی داسد. ایي اهش هَخة اتلاف هٌاتغ هَتتَس خستتدَ ٍ افتضایص     2گضاسّا
 صهاى پاسخگَیی تِ کاستش هی ضَد.

  ای تتشای گستتشش تتذافضاس،   اسپن تِ ػٌَاى ٍسیلِ ّایگاّی ٍب سایت
ضتَد. تتِ   دستشسی تِ هحتَای هوٌَػِ ٍ حولات فیطیٌگ تِ کاس گشفتتِ هتی  

هیلیَى غتفحِ تتا استتفادُ اص الگتَسیتن      100حذٍد  [3] ػٌَاى هثال دس هشخغ
PageRank ًِتیدتِ اساهتِ    20غتفحِ اص   11دّی ضذًذ ٍ هطخع ضتذ  ستث

ًگاسی تَدًذ کِ تِ خاعش تغییش ّای ّشصُضذُ تَسظ هَتَسّای خستدَ، سایت
ضتَد کتِ ضتشکت    هحتَا ٍ لیٌك ستثِ تالایی گشفتِ تَدًذ. ایي اهش تاػتث هتی  

ساصی سا ّتذس  ساصًذُ هَتَس خستدَ هقادیش صیادی اص هٌاتغ هحاسثاتی ٍ رخیشُ
 دّذ. 

، تخویي صدُ ضذ کِ ٍب [4] غَست گشفت 2005دس تحقیقی کِ دس سال 
هیلیَى دلاس تاػث اتلاف هٌاتغ هالی هتی ضتًَذ. ایتي     50سالاًِ حذٍد  ّشصّا

َى هیلیت  130غَست گشفت تِ  2009کِ دس سال  [5] هقذاس دس تحقیقی هطاتِ
هتی   ّشصّتا دلاس افضایص پیذا کشد. اص خولِ دلایل ایي سضذ ستشیغ تؼتذاد ٍب   

ّای سایگاى، تستتشّای  تَاى تِ سادُ ضذى اتضاس ایداد ٍب )اص قثیل ٍیکی ٍب
 عیتطتخ کاّص ّضیٌِ ًگْذاسی ٍب سایت اضاسُ کتشد.   ًَیسی ٍ ...( ٍ تلاگ
 تاصاس دس ٍ تَدُ ستشخَسدایی تسضا تیاّو اص خستدَی هَتَسّای تشا ّشصّا ٍب
-یهت  هحستَب  آًْای کاسی ّاتیاٍلَ خضٍ خستدَی هَتَسّا شیسا تای سقاتت
 . ضَد

-UK-WEBSPAMّتای فشاٍاًتی تتش سٍی هدوَػتِ دادُ     تاکٌَى تشسسی

غَست گشفتِ ٍ الگَسیتن ّای عثقِ تٌذی خذیذ ٍ تشکیثتی تتِ ًتتایح     2007
ای کلاسیك تتش سٍی  خَتی سسیذُ اًذ اها ّذف ها تشسسی ػولکشد الگَسیتن ّ

تَاى تِ ایي هدوَػِ دادُ است ٍ ایٌکِ ًطاى دّین اص ایٌگًَِ الگَسیتن ّا ًوی
ّای تشکیثتی خذیتذ   غَست خام تشای تطخیع ٍب ّشص استفادُ کشد ٍ سٍش

 گضیٌِ هٌاسة تشی دس ایي خػَظ است.
تتشای افتضایص    ّشصّاّایی کِ غفحات ٍب اتتذا اًَاع سٍش 2دس تخص 
کٌٌذ هَسد تشسسی قشاس گشفتِ است. هَتَسّای خستدَ استفادُ هیستثِ خَد دس 
ّای قاتل استخشاج اص غفحات ٍب تَضیح دادُ ضتذُ  اًَاع ٍیژگی 3دس تخص 

تٌذی استتفادُ  سٍش هٌتخة عثقِ 12تَضیح هختػشی اص   4است. دس تخص 
اًتذ.  هؼیاسّای اسصیاتی هَسد استفادُ هؼشفی ضذُ 5ضَد. دس تخص ضذُ تیاى هی
تٌذی هَسد آصهایص قشاس گشفتِ ٍ ًتایح تذست آهذُ ّای عثقِسٍش 6دس تخص 

اص اػوال آًْا تش حالات هختلف اًتخاب ٍیژگتی ًطتاى دادُ ضتذُ استت ٍ دس     
 ّای اًدام ضذُ، ػٌَاى هی ضَد.ًتیدِ گیشی تشسسی 7ًْایت دس تخص 

 

 هقالِتٌذی  تخص -3

اًتَاع   یتٌتذ دس دستِ شصّاٍّب  گاُیخااست.  3تشیي ضکل اسپن، ّشصًاهِسایح
 .ًطاى دادُ ضذُ است (1)دس ضکل ًاخَاستِ  یّاامیپ

 
 ّاّرزًاهِ یتالا سطح یتٌذردُ( ; 2ضكل )

اٍلیي هَتَس خستتدَی تدتاسی ٍاسد دًیتای ٍب     Lycos، 1995دس سال 
ٍ تتا   spamdexingتحتت ػٌتَاى    ّشصّتا ضذ. اص ّواى صهاى هثاسصُ تتا ٍب  

ادگیشی هاضیي تثذیل تِ یکی اص هثاحتث هتَسد ػلاقتِ    ّای یاستفادُ اص سٍش
 AIRWebّای آهَصضتی  ، کاسگا2005ُاص سال  [6]  . هداهغ داًطگاّی ضذ

 .[7] تِ هحلی تشای تثادل اعلاػات دس ایي صهیٌِ تثذیل ضذ
 تِ سِ دستِ اغلی تقسین هی کٌٌذ:سا  ّشصّاهحققاى ٍب 

 ّای هثتٌی تش هحتَااسپن 

 ّای هثتٌی تش پیًَذاسپن 

 ساصی غفحِّای هثتٌی تش پٌْاىاسپن 

 ّای هثتٌی تر هحتَااسپن -3-2

است. دلیل گستتشدگی   ّشصّاتشیي ضکل ٍب اسپن هحتَا اٍلیي ٍ گستشدُ
َ تتشای  دس ایي حقیقت ًْفتِ است کِ هَتَسّای خستد ّشصایي ضکل اص ٍب 

ّای تاصیاتی اعلاػتات هثتٌتی تتش هحتتَای     دّی تِ غفحات ٍب اص هذلستثِ
ّتای آهتاسی   ٍ هتذل  BM25  [9]، [8] غفحِ اص قثیل هتذل فضتای تتشداس    

ّا سا کٌٌذ. تِ ّویي دلیل اسپوشّا ًقاط ضؼف ایي هذلاستفادُ هی  [10] صتاى
 تحلیل کشدُ ٍ اص آًْا سَءاستفادُ هی کٌٌذ. 

 .[11]  کٌینصیشگشٍُ تقسین هی 5اسپن هحتَا سا تِ 
 ًِتتِ  شًتذ یگیاسپن دس تذًِ غفحِ قشاس ه ػثاساتدس ایي سٍش  :4اسپن تذ .

ػٌَاى ًوًَِ اگش یك اسپوش تخَاّتذ دس غتَست خستتدَی یتك ستشی      
کلوات هحذٍد ٍ اص پیص تؼییي ضذُ تِ ستثِ تالایی دست پیذا کٌذ، کتافی  

 است آى کلوات ٍ هطتقات آى سا دس غفحِ تکشاس کٌذ. 
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 تشخی هَتَسّای خستدَ ٍصى تیطتشی تتشای ػٌتَاى استٌاد     :5اسپن ػٌَاى
دس ػٌَاى غفحِ قشاس سا اسپن  ػثاساتیي دلیل اسپوشّا قاهل ّستٌذ. تِ ّو

 ی دٌّذ.ه
 ّای تَضیحات فشاتشچسة :6اسپن فشاتشچسةHTML  ایي اهکاى سا تشای

عشاحاى غفحات فشاّن هی کٌذ کِ تَضیحات کَتاّی ساخغ تتِ غتفحِ   
ّتای  قشاس دٌّذ. اگش کلوات ًاهشتَط دس ایي هکاى قشاس تگیشًذ ٍ الگتَسیتن 

دَ تش اساس ایي تَضیحات غفحِ سا هتَسد تشسستی قتشاس    هَتَسّای خست
ستثِ تالاتشی   دٌّذ، آًگاُ ایي غفحات تِ خاعش کلوات ًاهشتَعی کِ داسًذ،

 دسیافت هی کٌٌذ.
 ّا اص ػثاسات هَخَد دس تنیالگَستشخی  :یٌتشًتیاسپن آدسس اURL تیسا 

 تشای تِ ّویي دلیل اسپوشّا  کٌٌذ. یتِ هٌظَس هحاسثِ ستثِ استفادُ ه

 

 

 ّای عَلاًی ضاهل کلوات ػثاست خستدَ ضذُ ایداد هتی  غفحات، لیٌك
 کٌٌذ. 

  اسپن هتيAnchor:  تخصAnchor    یتك لیٌتك ٍ ِ  یحتا ای اص خلاغت
تا قشاس دادى اسپوشّا  يیتٌاتشا کٌذ.کِ تِ آى اضاسُ هی است ایهتي غفحِ
 ٌذتَاًیهدلخَاُ خَد )کِ هؼوَلا استثاعی تا هحتَای غفحِ ًذاسد( ػثاسات 
ضًَذ سا  یقاهل ه یطتشیتخص اسصش ت يیػثاسات ا یکِ تشا ییّاتنیالگَس
 .ٌّذ ٍ ستثِ خَد سا افضایص دٌّذد ةیفش

-ّای ستثِ دّی پیًَذ هحَس، تا حذٍد صیادی تش هستللِ استپن  تا ظَْس الگَسیتن

ّای هحتَا هحَس غلثِ ضذ. ّش چٌذ اسپوشّا ًیض تِ صٍدی ساّکاس هقاتلِ تا ایي 
ّا یافتٌذ. تا ایي حال ایتي خٌتگ ٍ   سا دس ایداد هضاسع پیًَذ ٍ دیگش سٍش سٍش

 گشیض ّوچٌاى اداهِ داسد.

 ّای هثتٌی تر پیًَذاسپن -3-3

ّای خشٍختی ٍ استپن   دٍ دستِ ػوذُ اص لیٌك اسپن ّا ٍخَد داسد: اسپن لیٌك
 ّای ٍسٍدی.لیٌك
 تتشیي سٍش  تتشیي ٍ اسصاى ایتي سٍش آستاى  : ّای خشٍخیاسپن لیٌك

فضایص ستثِ غفحات ٍب است. اص آًدا کِ اسپوش هالك غتفحِ ٍب  ا
خَد است ٍ هحتَای آى سا هی تَاًذ تغیش دّذ، تِ ساحتتی هتی تَاًتذ    

ای کِ تخَاّذ سا دس غفحِ خَد قشاس دّتذ یتا حتتی    لیٌك ّش غفحِ
 کِ DMOZ   ٍYahoo! Directoryّایی اص قثیل هحتَای سایت

ِ  دس سا ّستٌذ ًتیایٌتش غفحات آدسس اص فْشستی حاٍی  ختَد  غتفح
سا ًطاًِ  HITS ّوچَى دّیستثِ ّایالگَسیتن سٍش ایي. کٌذ کپی

 گشفتِ ٍ دس پی افضایص ستثِ قغة خَد ّستٌذ.
 دس ایي سٍش اسپوشّا الگتَسیتن ستثتِ دّتی    : ّای ٍسٍدیاسپن لیٌك

PageRank ِاًتذ ٍ تٌتاتشایي ستؼی دس افتضایص تؼتذاد      سا ًطاًِ گشفت
داسًذ. دس ایٌدا تستِ تِ ایٌکِ اسپوش هالك غتفحِ   ّای ٍسٍدیلیٌك

 ّا هتفاٍت است.سٍش  تاضذ یا تٌْا تِ آى دستشسی داضتِ تاضذ،

 سازی غفحِّای هثتٌی تر پٌْاىاسپن -3-4

سا تتِ   یٌتذ تیًسثت تِ آًچِ کاستش ه یهتفاٍت یهحتَا ّشصّاسٍش ٍب  یيدس ا
 استٌذ اص:آى ػث یّادٌّذ. اًَاع سٍشیه یصخستدَ ًوا یهَتَسّا

 یه یتشسس یتسا سٍش دسخَاست هطاّذُ ٍب یيا دس : یساصپٌْاى-
 َ  یخستتدَ تتَد، هحتتَا    یهَتَسّتا  یخضضتگشّا  یضَد. اگش اص ست

 ضَد.یدادُ ه یصتِ آى ًوا یًسثت تِ کاستش ػاد یهتفاٍت
 یكکاستش اص کل یٍقت :یشهس ییشتغ  ٍ هَتتَس   یحًتتا  یًَتذ پ یکشدى تتش س

 یگتشی کٌتذ، تتِ غتفحِ د   یسا هت  خستدَ دسخَاست هطاّذُ غفحِ
 ضَد.یهٌتقل ه

 ّااًَاع ٍیژگی -4
دستتِ اغتلی    4تِ عَس کلی ٍیژگی ّای قاتل استتخشاج اص غتفحات ٍب تتِ    

 ًطاى دادُ ضذُ است. (2)تقسین هی ضًَذ کِ دس ضکل 

 
 دستِ تٌذی ٍیژگی ّای هختل  غفحات ٍب( ; 3ضكل )

 UK-WEBSPAM-2007  [12]دادگاى هَسد استفادُ دس ایي هقالِ 
 ّشصتاضذ کِ هؼتثشتشیي هدوَػِ دادُ دس صهیٌِ ضٌاسایی غفحات ٍب هی

غفحاتی است کِ اص ًتایح یك خضضگش دس  است. ایي دادگاى ضاهل هدوَػِ
 114529هیلیَى غفحِ اص  9/105تذست آهذُ است ٍ ضاهل  uk.داهٌِ 

ص ایي غفحات سِ دستِ ٍیژگی استخشاج ضذُ است. ٍیژگی هیضتاى هی تاضذ. ا
ّای هثتٌی تش پیًَذ ّای هثتٌی تش پیًَذ ٍ ٍیژگیّای هثتٌی تش هحتَا، ٍیژگی

 یافتِ. تثذیل

  ٍیژگی ّای هثتٌی تر هحتَا -4-2

تشخی اص ایي ّا تش سٍی هحتَای غفحات ٍب توشکض داسًذ. ایي دستِ اص ٍیژگی
ّتای  دس صتاى اًگلیستی تتشای ٍیژگتی    .است ضذُ( تیاى 1ّا دس )خذٍل ٍیژگی

 ٍیژگی استخشاج گشدیذُ است. 96هثتٌی تش هحتَا 
 ّای هثتٌی تر هحتَاترخی از ٍیژگی  ( ;2)جذٍل 

 ًام ٍیژگی ردی 

 تؼذاد کلوات دس غفحِ 1

 تؼذاد کلوات دس ػٌَاى 2

 هیاًگیي عَل کلوِ 3

 تخطی اص هتي قاتل هطاّذُ 4

 ُ ساصی( غفحًِشخ تشاکن)فطشد 5

 فشاخَاًی تشتش دیتاست 100 6

 تخطی اص هتي لیٌك دادُ ضذُ 7

 تخطی اص هتي لیٌك دادُ ضذُ 8

 دقت )دسستی( تشتش دیتاست 200 9

  پیًَذّای هثتٌی تر ٍیژگی -4-3
ّا تش سٍی پیًَذّای هَخَد دس غفحات ٍب توشکض داسًتذ.  ایي دستِ اص ٍیژگی
ّتا ّتن دس   ایتي ٍیژگتی   است. ( تیاى ضذ2ُّا دس )خذٍل تشخی اص ایي ٍیژگی
ِ  ای اص هیضتاى کِ تتالاتشیي ٍ ّن دس غفحِ 7غفحِ اغلی هیضتاى سا داسد  8ستثت
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 41ّتای هثتٌتی تتش پیًَتذ     دس صتاى اًگلیسی تتشای ٍیژگتی   ضًَذ.هحاسثِ هی
 ٍیژگی استخشاج گشدیذُ است.

 پیًَذّای هثتٌی تر ترخی از ٍیژگی  ( ;3)جذٍل 
 ًام ٍیژگی ردی 

 تؼذاد پیًَذّای خشٍخی غفحِ اغلی 1

 تؼذاد پیًَذّای ٍسٍدی غفحِ اغلی 2

 ًسثت تؼذاد پیًَذّای خشٍخی داخلی تِ کل پیًَذّای خشٍخی 3

 ًسثت پیًَذ ّای خشٍخی غفحات دیگش تِ غفحِ اغلی 4

 پیًَذ تا غفحِ اغلی ّستٌذ 2غفحاتی کِ تِ فاغلِ  5

 فحِ اغلی ّستٌذپیًَذ تا غ 3غفحاتی کِ تِ فاغلِ  6

 پیًَذ تا غفحِ اغلی ّستٌذ 4غفحاتی کِ تِ فاغلِ  7

 پیًَذ تا غفحِ اغلی ّستٌذ 2تؼذاد هیضتاى ّای هتفاٍت کِ دس فاغلِ  8

 

 یافتِپیًَذ تثذیلّای هثتٌی تر ٍیژگی -4-4

ّای هثتٌی ّا ضاهل تثذیلات ػذدی سادُ ٍ تشکیة ٍیژگیایي دستِ اص ٍیژگی
دس صتاى   است. ( تیاى ضذ3ُّا دس )خذٍل خی اص ایي ٍیژگیتش ضَد.تش پیًَذ هی

ٍیژگتی استتخشاج    138یافتتِ  ّای هثتٌی تش پیًَذ تثذیلاًگلیسی تشای ٍیژگی
 گشدیذُ است.

 ّای هثتٌی تر پیًَذ تثذیل یافتِترخی از ٍیژگی  ( ;4)جذٍل 
 ًام ٍیژگی ردی 

 لگاسیتن پیًَذّای ٍسٍدی تِ غفحِ اغلی 1

 پیًَذّای خشٍخی اص غفحِ اغلی لگاسیتن 2

 لگاسیتن هیاًگیي پیًَذّای ٍسٍدی اص غفحات خشٍخی تِ غفحِ اغلی 3

 Indegree/PageRankًسثت تیي  4

   TrustRank/PageRank ًسثت تیي  5

 ّای هختلفلگاسیتن ٍیژگی 6

 

  تٌذیّای طثقِالگَریتن -5
قشاس گشفتِ استت کتِ اکثتش    تٌذی هَسد استفادُ الگَسیتن عثقِ 12دس ایي هقالِ 

ٍ تتِ   [13]  تاضتٌذ تٌذی ضٌاختِ ضتذُ هتی  ّای عثقِآًْا خض تشتشیي الگَسیتن
 گشدًذ: ضشح ریل هؼشفی هی

 C4.5ًَِّا تتِ یتك الگتَسیتن   : دس سٍش دسخت تػوین، ًو C4.5   ِکت
ضتًَذ، ستپ  دسختت    هتی  گیشی است اػوالّای تػوینیکی اص دسخت

ّایی کِ دس سا گشفتِ ٍ کلیِ ٍیژگی C4.5 ّشس ضذُ حاغل اص الگَسیتن
 C4.5 الگتَسیتن  .گتشداًین آى ٍخَد داسد سا تؼٌَاى خَاب هسالِ تتاص هتی  

 تاضذ.هی ID3 تکویل ضذُ الگَسیتن
 Naive Bayesتٌذی تتِ  ّای آهاسی تشای سدُ: تلَسی تیض یکی اص سٍش

ّای هختلف، ّش کذام تِ ضتکل یتك   یي سٍش کلاسآیذ. دس اضواس هی
ضًَذ. ّش سکَسد آهَصضتی خذیتذ،   فشضیِ داسای احتوال دس ًظش گشفتِ هی

دّذ ٍ ّای پیطیي سا افضایص ٍ یا کاّص هیاحتوال دسست تَدى فشضیِ
دس ًْایت، فشضیاتی کِ داسای تالاتشیي احتوتال ضتًَذ، تتِ ػٌتَاى یتك      

 . [14] ضَد ی تش آى ّا صدُ هیکلاس دس ًظش گشفتِ ضذُ ٍ تشچسث
 SVMاضیي تشداس پطتیثاى یك گتشٍُ اص الگتَسیتن  : ه   ِ تٌتذی   ّتای عثقت

کٌذ یك ًوًَِ دس کذام کتلاس یتا    تیٌی هی ضذُ ّستٌذ، کِ پیص ًظاست

یتك  گیشد. ایي الگَسیتن تشای تفکیك دٍ کلاس اص ّن، اص  گشٍُ قشاس هی
کٌذ تِ عَسی کِ ایي غفحِ اص ّتش عتشف تیطتتشیي     غفحِ استفادُ هی

ّای آهَصضی تِ  تشیي ًوًَِ فاغلِ سا تا ّش دٍ کلاس داضتِ تاضذ. ًضدیك
 ًام داسًذ . ” تشداسّای پطتیثاى“ایي غفحِ 

 Adaboost    ایي الگَسیتن دس ٍاقغ یك هتا الگَسیتن استت کتِ توظتَس :
ّای  ّای ًاهتَصاى ّوشاُ دیگش الگَسیتنُ استقاء ػولکشد، ٍ سفغ هطکل سد

تٌذ ّش هشحلِ خذیتذ تتِ   ضَد. دس ایي الگَسیتن، عثقِ یادگیشی استفادُ هی
گشدد. ایتي   تٌذی ضذُ دس هشاحل قثل تٌظین هی ّای غلظ عثقِ ًفغ ًوًَِ

کٌٌتذُ استتفادُ    الگَسیتن اص کل هدوَػِ دادُ تِ هٌظَس آهَصش ّش دستِ
ّای ستخت توشکتض    تاس آهَصش، تیطتش تش سٍی دادُکٌذ، اها تؼذ اص ّش  هی
 کٌذ تا تِ دسستی کلاسِ تٌذی ضًَذ.  هی

 

 

 KNNسٍش : K  تشیي ّوسایِ یك گتشٍُ ضتاهل   ًضدیك K    سکتَسد اص
ّا تِ سکَسد آصهایطی  تشیي سکَسد ّای آهَصضی کِ ًضدیك هدوَػِ سکَسد

ّتا   تِ آى تاضٌذ سا اًتخاب کشدُ ٍ تش اساس تشتشی سدُ یا تشچسة هشتَط
ًوایتذ. تتِ ػثتاست     گیشی هی دس هَسد دستِ سکَسد آصهایطی هضتَس تػوین

کٌذ کِ دس ّوسایگی اًتخاب ضذُ   ای سا اًتخاب هی تش ایي سٍش سدُ سادُ
ای کتِ اص   تیطتشیي تؼذاد سکَسد هٌتسة تِ آى دستِ تاضتٌذ. تٌتاتشایي سدُ  

تتشیي ّوستایِ هطتاّذُ ضتَد، تتِ       ًضدیك  K ّا تیطتش دس تیي ّوِ سدُ
 ضَد. ػٌَاى سدُ سکَسد خذیذ دس ًظش گشفتِ هی

 MLPػػتثی،  ّتای ضثکِ اًَاع تشیي هشسَم اص : یکی  ِ  ػػتثی  ضتثک

ضتثکِ ّتای ػػتثی     کاس تتا  ٌّگام است.  (MLP)پشسپتشٍى چٌذ لایِ
MLP اًتختاب  ٍ هٌاسة هؼواسی اًتخاب ّستین: سٍ سٍتِ هسللِ دٍ تا 

 تؼتذاد  تْیٌِ هؼٌی اًتخاب تِ هٌاسة هؼواسی هٌاسة. هَصضیآ الگَسیتن

 تاضذ هی ًشٍى تحشیك ّش تاتغ ًَع ٍ لایِ ّش دس ّاًشٍى تؼذاد ّا، لایِ

 ٍیژگتی  ٍ ّتا هدوَػِ دادُ تش هثتٌی ػػثی ّایضثکِ تْیٌِ هؼواسی ٍ

 ّتای ضثکِ خْت آهَصش هتٌَػی آهَصضی ّایآًْاست. الگَسیتن ّای

ِ  آهَصضتی ایتي   الگتَسیتن  تتشیي هتذاٍل د.سٍهی کاس تِ ػػثی  ّتا، ضتثک
 ّتش  دس اًتطتاسخغا  پت   الگتَسیتن  دس تاضذ.هی خغا اًتطاس پ  الگَسیتن
 تا ٍ هقایسِ ضذُ ٍاقؼی هقذاس تا خذیذ، ضذُ هحاسثِ خشٍخی هقذاس هشحلِ
 .ضَدپشداختِ هی ضثکِ ّایٍصى اغلاح تِ آهذُ دست تِ خغای تِ تَخِ

ِ  اص هیضاى کوتش حاغلِ خغای اًذاصُ تکشاس ّش اًتْای دس کِ ًحَی تِ  تت
 .تاضذ قثلی تکشاس دس آهذُ دست

 Random Forest: هتذل  هثٌتای  تتش  سٍش یتك  تٌذدستِ ایي  ِ  دستت

 است سگشسیَى ٍ تٌذیعثقِ تشای یادگیشی سٍش هذل، است. ایي خوؼی

 ٍ گیتشی دس صهتاى آهتَصش   ّای تػتوین دسخت اص تسیاسی ساخت تا کِ
 هتذل  .کٌتذ  هتی  تَلیذ ضذُ کاس دسختاى هیاى اص دسخت ياًتخاب تْتشی

 .کٌذهی هتغیشّا کاس اّویت هیضاى ٍ دقت هثٌای تش خوؼی دستِ

 Classification & Regression Trees (CART) دسختتت :
یك سٍش تقسین تٌذی تاصگطتی تتایٌشی استت.     CARTتػوین گیشی

-اغلاح هیسسٌذ ٍ سپ  دس ایي سٍش دسختاى تِ حذاکثش سضذ خَد هی

ای است. ّذف ایي هکاًیضم تَلیذ تٌْا یتك دسختت   ضًَذ کِ کاس پیچیذُ
ًیست تلکِ تَلیذ یك سشی دسختاى اغلاح ضذُ تَ دس تَ است کِ ّوتِ  
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آى دسختاى تْیٌِ داٍعلة ّستٌذ ٍ اًتخاب دسختت تْیٌتِ تٌْتا پت  اص     
 گیشد.اسصضیاتی دادُ ّا غَست هی

 logistic regressionآهتاسی  اتضاسّتای  اص یکی كلدستی : سگشسیَى 

ُ  آى اص ّاُداد تحلیل ٍ ساصیهذل تِ هٌظَس کِ است  .ضتَد هتی  استتفاد
  :است صیش کلی ضکل داسای لدستیك سگشسیَى

    (
 

    
)      ∑   

 
                                   

 

 xiاستت،   تِهتغیتش ٍاتست   اٍل سغح تِ فشد تؼلق احتوال πدس ایي هذل، 
 ام iهستقل  هتغیش تشای ضذُ هذل تشآٍسد ضشیة βiٍ  ام iهستقل  هتغیش

 هذلساصی تش ػلاٍُ لدستیك هذل سگشسیَى اص استفادُ هضایای اص .است

 ستغَح  اص یك ّش تِ فشد ّش تؼلق احتوال تیٌیاهکاى پیص ّا،هطاّذُ

ِ  اهکاى ّوچٌیي ٍ ٍاتستِ هتغیش ضتاً  تتا    ًستثت  هستتقین  یهحاستث
 است. هذل ضشایة اص استفادُ

  

 

 Logit boost الگَسیتن افضایٌذگی :(Logit boost)    تِ عشیقتی ػوتل
هی کٌذ کِ ّواًٌذ یك سٍش گشٍّی خَد سا تشای اًدتام ّتذف اغتلی    

استت. افضایٌتذگی،    Baggingکٌذ ٍ تِ لحاػ هفَْم ضثیِ تِ تدْیض هی
ُ قثلتی  آهَصش دٌّذُ ضؼیف  تؼذی سا تش اساس خغاّای آهَصش دٌّذ

 Baggingدّتذ. دس ضتشایظ ػتادی، افضایٌتذگی ًستثت تتِ       آهَصش هی
 ػولکشد تْتشی داسد. 

 Logistic Model Tree یا تِ اختػاس :LMT  ِ تٌتذی  یك هذل عثقت
تحت ًظاست است کِ اص تشکیة سگشسیَى لدستتیك ٍ دسختت تػتوین    

کٌذ. ایذُ ایي سٍش تِ ایي غَست است کِ تِ خای ایٌکِ دس استفادُ هی
ّای دسخت اص هقادیش ثاتت استتفادُ ضتَد، تتا استتفادُ اص الگتَسیتن      شگت

LogitBoost      تشای ّش یك اص آًْا یك هتذل سگشستیَى خغتی ایدتاد
ضَد. ایي الگَسیتن تِ خای استفادُ اص هقادیش تػادفی، دس ّش فشاخَاًی اص 

ّتا تتا   ستپ  ایتي گتشُ    کٌذ.ًتایح گشُ ٍالذ خَد تشای ضشٍع استفادُ هی
ضتًَذ.  تقسین ضتذُ ٍ دس ًْایتت ّتشس هتی     C4.5ُ اص الگَسیتن استفاد

ّوچٌتتیي تتتشای پیتتذا کتتشدى تؼتتذاد تکشاسّتتای هٌاستتة تتتشای اختتشای 
LogitBoost  اصcross validation ضَد.استفادُ هی 

 Least Absolute Deviation Tree :  یَىدسختتاى سگشست LAD  اص
هقذاس  یيت ( Absolute Deviationتِ حذاقل سساًذى اًحشاف هغلق )

کٌٌذ.  یاًتخاب استفادُ ه یاستِ ػٌَاى هؼ ی،ضذُ ٍ هقذاس ٍاقؼ یٌیت یصپ
 یّتا ضَد کِ دسخت ًسثت تِ حضتَس دادُ یتاػث ه یاسهؼ یياستفادُ اص ا

 پشت هقاٍم تش تاضٌذ.

  هؼیارّای ارزیاتی -6
ّتای  ّای هَسد ًظش ضتاخع تٌذی تش ٍیژگیّای عثقِپ  اص اػوال الگَسیتن

ٍ سغح F 12هؼیاس ، 11، دقت10، ًشخ پیص تیٌی غحیح9شخ یادآٍسیحساسیت یا ً
 قاتل اًذاصُ گیشی خَاٌّذ تَد. 13صیش هٌحٌی

 
ِ     TP،دس سٍاتظ هزکَس تٌتذی هثثتت غتحیح )هاضتیي     تؼتذاد هتَاسد عثقت

ِ    TN،کٌذ(تٌذی هییادگیشی تِ دسستی عثقِ تٌتذی هٌفتی   تؼذاد هتَاسد عثقت
-تؼذاد هَاسد عثقِ  FP،کٌذ(تٌذی هیِغحیح )هاضیي یادگیشی تِ دسستی عثق

  FN،کٌتذ( تٌتذی ًوتی  تٌذی هثثت ًادسست )هاضیي یادگیشی تِ دسستی عثقِ
ِ تؼذاد هَاسد عثقِ تٌتذی  تٌذی هٌفی ًادسست )هاضیي یادگیشی تِ دسستی عثقت

است کِ ػذدی تیي غفش ٍ یتك استت ٍ    ROCسغح صیش هٌحٌی ، کٌذ(ًوی
 است.ّشچِ تِ یك ًضدیکتش تاضذ تْتش 

  سازی ٍ ًتایجپیادُ -7

تتش سٍی    weka  [14]، تَسظ ًشم افضاس  4ّای اضاسُ ضذُ دس تخص الگَسیتن
هدوَػتتِ دادُ هتتَسد استتتفادُ   دادگتتاى هتتَسد تحتتث اػوتتال ضتتذُ استتت.  

WEBSPAM-UK2007 آى هدوَػِ تست اص هدوَػِ  تاضذ کِ دسهی 

 

-دس ایي هقالِ سؼی ضذُ است ػلاٍُ تش استفادُ اص ٍیژگتی آهَصضی خذا است. 

ّا کتِ  ّای هثتٌی تش پیًَذ اص دستِ سَم ٍیژگیّای هثتٌی تش هحتَا ٍ ٍیژگی
 96 ّتا استتفادُ ضتَد.   هثتٌی تش پیًَذ تثذیل یافتِ ٍ ّوچٌیي تشکیتة ٍیژگتی  

ٍیژگتی هثتٌتی تتش     138ٍیژگی هثتٌی تش پیًَذ ٍ  41ٍیژگی هثتٌی تش هحتَا ٍ 
 پیًَذ تثذیل یافتِ دس هدوَػِ دادُ رکش ضذُ هذ ًظش قشاس گشفتِ است.

 

 ّای هثتٌی تش هحتَاتا ٍیژگی ّشصًشخ تطخیع ٍب  ( : 4خذٍل )

 Accuracy Precision Recall F-Measure ROC Area سٍش

C4.5 92.25% 0.289 0.23 0.256 0.57 

SVM 94.20% 0 0 0 0.5 

AdaBoost 94.20% 0 0 0 0.782 

KNN 92.97% 0.36 0.274 0.312 0.622 

Naïve Bayes 14.32% 0.058 0.903 0.109 0.653 

CART 94.20% 0 0 0 0.5 

Logistic Regression 93.43% 0.317 0.115 0.169 0.737 

Logit Boost 94.20% 0.5 0.097 0.163 0.78 

Model Tree 94.61% 0.643 0.159 0.255 0.794 

MLP 94.66% 0.655 0.168 0.268 0.758 

Random Forest 94.61% 0.583 0.248 0.348 0.788 

LAD Tree 94.35% 0.579 0.097 0.167 0.762 

 

 ّای هثتٌی تر پیًَذ.تا ٍیژگی ّرزًرخ تطخیع ٍب   ( ;6)جذٍل 
 Accuracy Precision Recall F-Measure ROC Area سٍش

Naïve Bayes 92.46% 0.133 0.049 0.072 0.643 

SVM 94.06% 0 0 0 0.5 

Logistic Regression 93.82% 0.222 0.016 0.031 0.619 

MLP 92.41% 0.075 0.025 0.037 0.037 

KNN 89.93% 0.117 0.107 0.112 0.528 

AdaBoost 94.06% 0 0 0 0.702 

Logit Boost 94.06% 0 0 0 0.734 

C4.5 93.72% 0.231 0.025 0.044 0.609 

LAD Tree 93.48% 0.269 0.057 0.095 0.71 

Model Tree 94.06% 0 0 0 0.609 

Random Forest 93.38% 0.281 0.074 0.117 0.615 
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CART 94.06% 0 0 0 0.5 

 

ّای هثتٌی تر پیًَذ تثذیل یژگیتا ٍ ّرزًرخ تطخیع ٍب   ( ;7)جذٍل 

 یافتِ
 Accuracy Precision Recall F-Measure ROC Area سٍش

Naïve Bayes 82.48% 0.128 0.336 0.186 0.683 

Svm 94.06% 0 0 0 0.5 

logistic regression 93.33% 0.105 0.016 0.028 0.716 

MLP 91.97% 0.078 0.033 0.046 0.595 

KNN 90.85% 0.17 0.139 0.153 0.548 

Adaboost 94.06% 0 0 0 0.673 

logit boost 93.97% 0 0 0 0.723 

C4.5 92.75% 0.154 0.049 0.075 0.631 

LAD Tree 93.63% 0.263 0.041 0.071 0.696 

model tree 94.06% 0 0 0 0.629 

random forest 93.53% 0.28 0.057 0.095 0.634 

CART 94.06% 0 0 0 0.5 

 

ّای هثتٌی تر تا تركیة ٍیژگی ّرزًرخ تطخیع ٍب   ( ;8)جذٍل 

 پیًَذ ٍ هثتٌی تر پیًَذ تثذیل یافتِ
 Accuracy Precision Recall F-Measure ROC Area سٍش

Naïve Bayes 84.24% 0.134 0.304 0.186 0.689 

Svm 94.10% 0 0 0 0.5 

logistic regression 92.97% 0.133 0.035 0.055 0.709 

MLP 92.25% 0.154 0.07 0.096 0.628 

KNN 91.12% 0.17 0.13 0.148 0.545 

Adaboost 94.10% 0 0 0 0.71 

logit boost 93.99% 0 0 0 0.724 

C4.5 93.63% 0.154 0.017 0.031 0.636 

LAD Tree 93.69% 0.25 0.035 0.061 0.702 

model tree 94.10% 0 0 0 0.625 

random forest 93.38% 0.281 0.078 0.122 0.644 

CART 94.10% 0 0 0 0.5 

 

 

 

ّای هثتٌی تر تا تركیة ٍیژگی ّرزًرخ تطخیع ٍب  ( ; 9)جذٍل 

 هحتَا ٍ هثتٌی تر پیًَذ تثذیل یافتِ
 Accuracy Precision Recall F-Measure ROC Area سٍش

Naïve Bayes 43.89% 0.075 0.761 0.136 0.668 

Svm 94.20% 0 0 0 0.5 

logistic regression 92.92% 0.333 0.221 0.266 0.725 

MLP 93.43% 0.333 0.133 0.19 0.691 

KNN 91.68% 0.198 0.142 0.165 0.553 

Adaboost 94.56% 0.889 0.071 0.131 0.787 

logit boost 94.61% 0.75 0.106 0.186 0.779 

C4.5 91.63% 0.245 0.212 0.227 0.502 

LAD Tree 93.94% 0.419 0.115 0.181 0.788 

model tree 94.46% 0.593 0.142 0.229 0.762 

random forest 94.71% 0.692 0.159 0.259 0.76 

CART 93.89% 0.375 0.08 0.131 0.599 

 

هثتٌی تر ّای تا تركیة ٍیژگی ّرزًرخ تطخیع ٍب  ( ; :)جذٍل 

 هحتَا ٍ هثتٌی تر پیًَذ
 Accuracy Precision Recall F-Measure ROC Area سٍش

Naïve Bayes 22.64% 0.061 0.858 0.114 0.674 

Svm 94.20% 0 0 0 0.5 

logistic regression 93.33% 0.302 0.115 0.167 0.733 

MLP 94.51% 0.594 0.168 0.262 0.696 

KNN 93.07% 0.38 0.31 0.341 0.639 

Adaboost 94.56% 0.889 0.071 0.131 0.787 

logit boost 94.56% 0.684 0.115 0.197 0.779 

C4.5 92.30% 0.282 0.212 0.242 0.526 

LAD Tree 93.84% 0.387 0.106 0.167 0.773 

model tree 94.51% 0.607 0.15 0.241 0.75 

random forest 94.97% 0.703 0.23 0.347 0.753 

CART 94.10% 0.429 0.053 0.094 0.599 

 

 تا تركیة ّر سِ دستِ ٍیژگی. ّرزًرخ تطخیع ٍب  ( ; 21)جذٍل 
 Accuracy Precision Recall F-Measure ROC Area سٍش

Naïve Bayes 69.68% 0.115 0.636 0.195 0.678 

Svm 94.21% 0 0 0 0.5 

logistic regression 92.20% 0.266 0.196 0.226 0.709 

MLP 93.88% 0.35 0.065 0.11 0.612 

KNN 91.72% 0.189 0.131 0.155 0.548 

Adaboost 94.53% 0.875 0.065 0.122 0.787 

logit boost 94.59% 0.733 0.103 0.18 0.782 

C4.5 91.61% 0.25 0.224 0.236 0.511 

LAD Tree 93.94% 0.414 0.112 0.176 0.788 

model tree 94.37% 0.556 0.14 0.224 0.759 

random forest 94.26% 0.517 0.14 0.221 0.755 

CART 93.88% 0.375 0.084 0.137 0.593 

 

دس غتَستی کتِ تتش سٍی      Naïve Bayesهی تَاى ػٌتَاى داضتت کتِ    
%Recall (90 ) ، تالاتشیي ًشخ (4د )خذٍل ّای هحتَا هحَس اػوال ضٍَیژگی

ک ایتي ًتشخ تتالا تتِ تْتای ًتشخ تستیاس اًتذ         ّتا داسد. سا دس هیاى دیگش سٍش
precision (6( دقتتت ٍ )%تتتِ دستتت آهتتذُ استتت.   14 )%  تتتالاتشیي ًتتشخ
precision  ٍF-Measure    ًیتض اص اػوتال سٍشRandom Forest    تتش

( 9ّای هحتَا ٍ پیًَذ هحَس تِ دست آهذُ استت )ختذٍل   سٍی تشکیة ٍیژگی
% تتِ دستت   Recall 23 تاضذ اها دس قثال ًشخ هی 35/0% ٍ 95کِ تِ تشتیة 
 آهذُ است. 

تتَاى  ّای اًتخاب ضذُ ًیض تا ًگاّی تِ ًتتایح هتی  دس هَسد کاسایی ٍیژگی
ّای پیًَذ هحَس تِ خَدی ختَد داسای اسصش تفکیتك   هطاّذُ کشد کِ ٍیژگی

ّای هحتَا هحَس هٌدش تتِ افتضایص   کٌٌذگی تالایی ًیستٌذ، اها دس کٌاس ٍیژگی
ساى ًیست ٍ تؼذاد ضًَذ ٍ اص آًدا کِ تَصیغ دادُ دس ایي دادگاى یکدقت آى هی

ّای کلاس غفحات تشاتش ًوًَِ 17ّای کلاس غفحات ًشهال تیص اص ًوًَِ
اسپن است، حتی اگش کلیِ غفحات اسپن تِ اضتثاُ ًشهال تطخیع دادُ ضًَذ، 

 % خَاّذ ضذ. 94تٌذ تیص اص دقت عثقِ

 ًتیجِ گیری -8

َ     ّشصدس ایي هقالِ اًَاع سٍش ّایی کِ ٍب  د دس ّا تتشای تتالا تتشدى ستثتِ خت
هَتَسّای خستدَ استفادُ هی کٌٌذ سا هؼشفی کشدین. سپ  اًَاع ٍیژگی ّای 

ّا سا تشسسی کشدین ّشصاستخشاج ضذُ اص غفحات ٍب تِ هٌظَس تطخیع ٍب 
سٍش عثقِ تٌذی هٌتخة سا دس خستدَی تْتشیي ًتیدتِ، تتش    12ٍ دس ًْایت 

پیادُ ساصی کشدین. اص آًدتا   WEBSPAM-UK2007سٍی هدوَػِ دادُ 
کِ ٍیژگی ّای هَسد استفادُ ًقص هْوی دس تالا تشدى دقت عثقِ تٌتذ داسًتذ،   
ایي سٍش ّا تِ تفکیك تش سٍی ٍیژگی ّای هثتٌی تش هحتَا ، هثتٌی تش پیًَتذ  
ٍ هثتٌی تش پیًَذ تثذیل یافتِ ٍ ّوچٌیي تشکیة ایي ٍیژگی ّا آصهایص ضذ. تش 

گاى یکساى ًیستت ٍ  اساس تشسسی ّای غَست گشفتِ، تَصیغ دادُ دس ایي داد
تشاتش ًوًَِ ّتای کتلاس    17تؼذاد ًوًَِ ّای کلاس غفحات ًشهال تیص اص 

غفحات اسپن است؛ تٌاتشایي حتی اگش کلیِ غفحات استپن تتِ اضتتثاُ ًشهتال     
تِ ّوتیي دلیتل   % خَاّذ ضذ. 94تطخیع دادُ ضًَذ، دقت عثقِ تٌذ تیص اص 

 SVMص الگَسیتن ّا هثل ًتایح تذست آهذُ کوی دٍس اص اًتظاس است ٍ تشخی ا
تِ تٌْایی هلاک خَتی تشای  Accuracyدس ًتیدِ تِ ًتایح خَتی ًشسیذًذ ٍ 
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دس ًْایتت هطتاّذُ هتی ضتَد کتِ       اسصیاتی سٍضْای عثقِ تٌذی ًخَاّذ تَد.
ٍیژگی ّا ٍ سٍش ّای کلاسیك عثقِ تٌذی ساُ حل هٌاسثی تشای تطتخیع  

ّتای خذیتذی تتشای     غفحات ٍب ّشص ًیست ٍ هی تایست اص سٍش ٍ ٍیژگی
 حل آى استفادُ کشد.
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